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Sintesis de la clase pasada (1)

En |la clase anterior,
tratamos de
desarrollar un
ejercicio que
consistia en la
construccion de un
modelo del lenguaje,
para lo cual hicimos

uso de la ley de Zipf
para distinguir el
vocabulario esencial
gue describe a un
texto (0 en nuestro
caso, a una
coleccion de textos).
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Sintesis de la clase pasada (2)

¢ Para queé nos sirve la ley de Zipf?
Basicamente, nos permite calcular
la distribucion que tienen las
palabras de una lengua,
considerando su frecuencia de
aparicion.

Un ejemplo sencillo es el
siguiente: en ingles, la palabra
mas frecuente es el articulo

| | 5 determinado the. Dado esto,
- L —lasbone podemos considerar que su
frecuencia equivale al doble de
apariciones que tiene la

Absolute frequency of token

preposicion of, el triple que la
tercera (digamos, el articulo
indefinido a), el cuadruple que la
cuarta y asi sucesivamente.



Sintesis de la clase pasada (3)

Tomando en cuenta la explicacion anterior, podemos decir que la ley
de Zipf nos permite:

Distinguir cuales son las palabras de contenido que describen a un
texto, en contraste con aquellas palabras netamente funcionales

Calcular la distribucion que tienen tales palabras de contenido, de
modo que podemos determinar cual es su relevancia dentro de un
texto.

Hacer comparaciones entre textos o corpora, considerando estas
distribuciones.




Modelos estadisticos del lenguaje (1)

Una de los rasgos gue distingue a la traduccion automatica frente a
otros tipos de traduccion es su capacidad para hacer uso de
metodos estadisticos, los cuales le ayudan a hacer inferencias y
predicciones sobre como se comporta un modelo lingiistico en una

situacion dada.
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Como hemos visto en
clases anteriores, los
corpus linglisticos
funcionan precisamente
como modelos del
lenguaje a escala, de
modo que todo analisis

gue podamos hacer
dentro de dichas
colecciones de datos
nos da pistas sobre el
comportamiento real de
una lengua especifica.
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Modelos estadisticos del lenguaje (3)

Ahora bien, un problema comun cuando se aplican esta clase de

modelos en el analisis lingtistico es determinar el tamafio de nuestro
corpus: ¢,que tan grande debe ser una coleccion de datos? ¢ Hay una
medida mas o menos especifica que se deba considerar a la hora de

crear un corpus? ¢ Como podemos procesar una coleccion de datos
realmente grande?
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La WEB como un corpus (1)

Una via para tratar de solucionar esta
cuestion la desarrolld Adam Kilgarriff
a partir de su propuesta de considerar
a la WEB como un corpus enorme, el
cual podria ser explotado si se
contaran con las herramientas
adecuadas para ello.

En concreto, Kilgarriff pensé en dos Adam Kilgarriff
muy concretas: (1960-2015)

Un buscador que fuese capaz de identificar y colectar paginas de Internet,
tomando en cuenta su vocabulario.

Un sistema capaz de editar y organizar la informacion obtenida de tales
paginas, el cual contara con varios recursos utiles para analizar tal
informacion desde un punto de vista linguistico.




En el caso de la primera herramienta, Kilgarriff y sus colegas
disefiaron un motor de busqueda gue les permitiera identificar
paginas de Internet, considerando sobre todo criterios léxicos. Este
motor se le conoce como Web BootCaT (Bootstrap Corpora And

Terms from the Web):



http://bootcat.sslmit.unibo.it/

La WEB como un corpus (3)

BootCaT opera como cualquier buscador de paginas, de tal suerte
gue al plantearle una consulta concreta, este buscador localizara
todas aquellas paginas relacionadas con ésta, tomando en cuenta el

contenido Iéxico de dichas paginas.

/ \ Lo que hace interesante a
Select Initial Seeds BootCaT respecto a otros motores
¥ de busqueda, es su capacidad para
Run Google Queries < aprovechar al maximo el contenido
léxico de una pagina WEB.

Y

Retrieve Corpus

Cada palabra contenida en dicha
pagina puede ser vista como una

semilla, la cual permite buscar
Y nuevos documentos asociados

Y

Extract Seeds (Unigram Terms)

Extract Multi-Word T . ;
e tematicamente a dicha palabra.

- /




La WEB como un corpus (4)

Una vez que tenemos el motor de busqueda pertinente para colectar
paginas de Internet, pasemos a implementar un sistema que nos
permita administrar esta informacion.

Tal sistema es precisamente Sketch Engine, gue como han visto en
las clases anteriores, es una herramienta multi-usos que nos
permite hacer distintos analisis de nuestros corpus.

Learn how words are used
g O al d choice is the key reform to achieve this goal ,isthats

J are going to do the tasks to achieve these goals . For exa
7ous recommendations on how to achieve this goal . The loc
‘n Union, and help ensure this work achieves its goals . To help

ntdepartments, in a fun environment to achieve a goal for charit
trong opposition of the old spiritual forces could the goal be achie
U€ ¥actors may intend to use 10 tools to achieve specific goals . Recent

object of 58924 3.0 subject of 25451
score 8390 11.18 || score

achieve 94 ~ m
concede 1 9.37 | | concede 204 .
accomplish 585 7.9 || gape 76 6.5

289 0 winningater environmentally friendly ways of achieving target goals . In the ci
reach 1924 7.57 || kick 76 5.27 || primafeas of developing countries. Achieving these avowed goals will rems
net 337 7.4 | | orientate 34 5.03 || seconding a that local solutions are key to achieving global goals a should
pursue 648 7.35 || rule 1 5.02 sUate‘nllective resources to identify and achieve system-wide goals . One ad
grab 406 733 || come 1316 4.96 || commt'® for plugging particular gaps or achieving some local goals , for getti
attain 400 7.32||cap 20 432 realisﬂomen_l ofan mteroperablg Federal PKI. To ach:gve the goal ofan inte

D realise that he has carried out a task and achieved a goal . To conf
pull 501 6.69 || beat 53 4.18 || achiew . .
it an nuteome ar a clear ennfirmation that the learninn anal was ach




Google Translate (1)

Teniendo en cuenta la propuesta de Kilgarriff junto con las dos
herramientas generadas por tal idea, en 2006 Google desarrollo e
Implemento un traductor automatico basado en reglas linguisticas
gue empezo a competir con varios sistemas comerciales de esa
época.

Un afo despues, dados los resultados obtenidos durante los
primeros 12 meses de tal traductor, se opto por cambiar la
perspectiva de su modelo de traduccion hacia un enfoque basado en
técnicas estadisticas, lo que ayudo a mejorar tales resultados en los
anos siguientes.




Google Translate (2)

Esta serie de ajustes llevaron a replantearse varios criterios
relacionados con la traduccion estadistica, ponderando varios
problemas relacionados como los siguientes:

¢,Cual es la mejor forma de evaluar un sistema de traduccion
automatica?

¢,Es posible entrenarlo para ir mejorando la calidad de la
traduccion?

¢, Como seria este méetodo de entrenamiento?

¢,Cual seria la cantidad de datos buenos y malos necesarios
para implementar tal proceso de entrenamiento?




Google Translate (3)

Sera para el afio 2007 gue un doctor en ciencias de la computacion,
Franz Josef Och, hara las mas importantes modificaciones a los
algoritmos de traduccion de Google Translate, tomando en cuenta
dos criterios basicos:

Es necesario priorizar los

enfoques basados en enfoques

estadisticos, dada la gran

complejidad que implica hacer

una descripcion linguistica de

cada lengua natural

representada en la WEB.

Este enfoque estadistico debe

aprovechar al maximo los datos

brindados por la WEB, de modo

gue estos sirvan como un
baseline que ayude a entrenar (1971)

un sistema de traduccion.




Gracias por su atencion

Blog del curso:
uillar.weebly.com/traduccioacuten-
automaacutetica.html



http://cesaraguilar.weebly.com/traduccioacuten-automaacutetica.html

