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Antes de empezar la clase de hoy, vamos a terminar el ejercicio de 
la clase pasada que teníamos pendiente, que era analizar un nuevo 
texto con las herramientas de la sub-libería nltk.book. Para eso, 
vamos a ir al siguiente sitio WEB: 

Ejercicio de la clase pasada (1)

https://plato.stanford.edu/entries/turing-test/

Esto es una entrada de la Stanford Encyclopedia of Philosophy:

https://plato.stanford.edu/entries/turing-test/


El problema que tuvimos en la sesión pasada era reconocer correctamente la 
codificación de nuestro texto. Una forma de resolver este problema sería 
guardar esta página como un documento con extensión TXT, y utilizar una 
codificación en ANSI, como se ve en la imagen:

Ejercicio de la clase pasada (2)



Con esto obtenemos:

Ejercicio de la clase pasada (3)

import nltk, re

Cadena_Turing01 = open('C://Corpora_Pruebas/Turing_Test01.txt', 
'rU').read()

Tokens_Turing01 = nltk.word_tokenize(Cadena_Turing01)

El código que necesitamos para procesar nuestro documento codificado en 
ASCI es el siguiente:



Empero, nuestra lista de tokens necesita una buena limpieza, ya que hay 
muchos elementos que son basura, veamos:

Ejercicio de la clase pasada (4)



De hecho, es hasta que fijamos nuestro rango en la palabra 1900 de 
nuestra lista de tokens que podemos ver algo legible:

Ejercicio de la clase pasada (5)



La librería Beautiful Soup (1)

Un método para resolver el problema de la limpieza de nuestros 
documentos con formato HTML es hace uso de la librería Beautiful
Soup, la cual nos permite editar esta clase de documentos desde 
Python incluida nuestra plataforma Anaconda, en aras de ejecutar 
tareas de extracción de información de la WEB (en inglés: web 
scraping).

Para más detalles sobre Beautiful Soup, pueden consultar el siguiente 
sitio:

www.crummy.com/software/BeautifulSoup/

http://www.crummy.com/software/BeautifulSoup/


La librería Beautiful Soup (2)

El siguiente paso es crear una variable a la cual le asignamos la 
dirección de la página WEB que queremos analizar. Para ello, usamos 
las siguientes instrucciones:

import urllib.request

Ocupar Beautiful Soup es sencillo. Primero, necesitamos importar la 
librería urllib, junto con la función request:

url01 = "https://plato.stanford.edu/entries/turing-test/"

Pre_Turing01 = urllib.request.urlopen(url01).read()



La librería Beautiful Soup (3)

Y obtenemos:

Cadena_Turing01 = BeautifulSoup(Pre_Turing01).get_text()

Ahora, vamos a emplear Beautiful Soup, que importamos con la 
siguiente instrucción:

from bs4 import BeautifulSoup

Transformemos entonces el documento que se encuentra en nuestra 
URL en una cadena de caracteres:



Esta lista, si la comparamos con la anterior, es mucho más clara:

Tokens_Turing02 = nltk.word_tokenize(Cadena_Turing01)

La librería Beautiful Soup (4)

Lo que resta es transformar nuestra cadena en una auténtica lista de 
tokens:



La librería Beautiful Soup (5)

De hecho, si establecemos un rango a partir del token 1900, cambia por 
entero el resultado respecto a nuestro primer intento:



Como hemos visto, una forma de hacer análisis en documentos es 
empleando métodos de carácter simbólico, los cuales son ayudan a 
desarrollar diferentes tareas en varios niveles.

Hasta el momento, hemos visto dos clase de métodos:  el diseño e 
implementación de autómatas, y el uso de expresiones regulares.

Hacia el uso de métodos híbridos (1)



Ahora, otra vía paralela es usar métodos estadísticos para hacer 
análisis y predicciones en distintos niveles del lenguaje.

Hacia el uso de métodos híbridos (2)



El uso de estadísticas no es algo exclusivo al PLN. Los lingüistas 
los hemos empleado por lo menos desde el S. XIX. Algunos de 
los Junggrammatiker (o neogramáticos) ya pensaban en 
sistemas combinatorios que ayudaban a explicar cambios 
lingüísticos entre las lenguas indoeuropeas.

Alrededor de los 50 y los 60, un filosofo 
matemático estadounidense, Richard 

Montague (1930-1971) propuso algunos 
trabajos de lógica aplicados al ingles, p. 
e., analizo el comportamiento semántico 

de los cuantificadores.

Montague fue quizá el primero en 
plantear el uso de teoría de conjuntos y 
lógica modal para explicar la sintaxis y 
la semántica de las lenguas naturales.

Richard 
Montague

Hacia el uso de métodos híbridos (3)



Lo que viene es un ejercicio. Si seguimos a Montague, 
suponemos viable describir un comportamiento sintáctico usando 
una lógica de conjuntos. Si esto es posible, incluso podemos 
modelar un autómata capaz de entender y reproducir este 
comportamiento.

Un autómata que sabe agrupar (1)



Un autómata que sabe agrupar (2)

Para que nuestro autómata entienda como se construye una 
buena frase nominal en inglés y en español, necesitamos 
buenos y malos ejemplos:



Un autómata que sabe agrupar (3)



Un autómata que sabe agrupar (4)



Un autómata que sabe agrupar (5)



Un autómata que sabe agrupar (6)



Un autómata que sabe agrupar (7)



Un autómata que sabe agrupar (8)



Un autómata que sabe agrupar (9)



Un autómata que sabe agrupar (10)



Un autómata que sabe agrupar (11)



Un autómata que sabe agrupar (12)



Un autómata que sabe agrupar (13)



Un autómata que sabe agrupar (14)



Empleando las proposiciones que hemos hecho, podemos 
diseñar un autómata que sea capaz de generar secuencias de 
frases nominales que correspondan con los patrones del inglés 
y el español. Tendríamos algo como:

Un autómata que sabe agrupar (15)

Pregunta: este autómata por lo menos nos ayuda a resolver el caso 
del español, considerando que el adjetivo va en posición post-
nominal. Si quisiéramos que este mismo autómata analizara el 
inglés, ¿qué tendríamos que modificar?



Blog del curso:

http://cesaraguilar.weebly.com/introduccioacuten-a-la-

linguumliacutestica-computacional.html

Gracias por su atención

http://cesaraguilar.weebly.com/introduccioacuten-a-la-linguumliacutestica-computacional.html

